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INTELIGENCIA ARTIFICIAL
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Clasificacion basica

Cémo entrenar un modelo que aprende a decidir entre clases si/no
y categorias simples

Leccion 18 Tema Clasificacién béasica
Nombre del
participante Fecha

Actividad central

Actividad principal: construccién de un primer clasificador funcional con dos
ejemplos guiados: uno binario y otro multicategoria.

Producto esperado: notebook corto y ordenado con dos ejemplos basicos de
clasificacion, al menos una prediccion nueva en cada caso y una interpretacion
breve sobre el sentido de las etiquetas generadas.

Propésito de la guia. Comprender qué es un problema de clasificacién y construir un
clasificador sencillo que prediga etiquetas como si/no o categorias basicas. Al finalizar, el
participante podra reconocer cuando una salida es una clase, preparar un ejemplo elemental y
leer con criterio las predicciones del modelo.

Idea central

La clasificacion se utiliza cuando no queremos predecir un niimero, sino asignar una categoria. En
lugar de estimar ventas o temperatura, el modelo debe decidir a qué grupo pertenece un caso:
aprobado o no aprobado, compra o no compra, prioridad alta o baja, entre otros escenarios.

En esta leccién no buscamos dominar todos los algoritmos. Lo importante es entender la 1égica del
proceso: tomar variables de entrada, aprender a partir de ejemplos etiquetados y luego usar ese
aprendizaje para asignar una clase a casos nuevos.
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¢Qué vamos a hacer en esta guia?

» Distinguir clasificacion y regresién con ejemplos sencillos.

= Reconocer los conceptos béasicos: clase, etiqueta, clasificacién binaria y clasificacién multi-
categoria.

» Desarrollar un primer ejemplo guiado de clasificacién binaria: aprobado / no aprobado.
s Desarrollar un segundo ejemplo guiado de clasificacion multicategoria: prioridad de soporte.

» Usar prompts de A generativa para comprender, revisar e interpretar resultados.

¢, Cuando usamos clasificacion?

Usamos clasificacién cuando la variable objetivo representa categorias. A veces esas categorias son
dos, por ejemplo fraude / no fraude o compra / no compra. Otras veces son varias, como prioridad
alta, media o baja, o tipo de cliente segin su comportamiento.

Situacion Clase o etiqueta que se quiere predecir

Educacion Aprobado / no aprobado, o nivel de desemperio del estudiante.
Ventas Compra / no compra, o tipo de cliente segin su interés.
Soporte Prioridad alta, media o baja segtin el caso reportado.

Vocabulario minimo para comenzar

Concepto Interpretacién sencilla

Clase Categoria final que el modelo debe asignar.

Etiqueta Valor concreto de la clase para cada registro del conjunto de datos.
Clasificacion binaria Problema con dos respuestas posibles, como si / no.

Clasificacion multicate- Problema con mas de dos clases posibles.

goria

Variable objetivo Columna que contiene la respuesta final que queremos predecir.

Una forma simple de recordarlo es esta: en regresion la salida es un nimero; en clasificacion
la salida es una etiqueta.

Ejemplo guiado 1: aprobado / no aprobado

Vamos a comenzar con un caso muy cercano al contexto educativo. Tenemos datos sencillos de
estudiantes: horas de estudio, tareas entregadas y una etiqueta final que indica si aprobaron o no. El
objetivo es entrenar un modelo que aprenda esa relaciéon basica y luego prediga la clase para nuevos
casos.

Horas de estudio Tareas entregadas Aprobado
1 0 0
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Antes de ejecutar cédigo, conviene mirar el patrén general. A simple vista parece que, cuando
aumentan las horas de estudio y las tareas entregadas, es méas probable que el estudiante
apruebe. Esa es justamente la relacion que intentard aprender el modelo.

-
(S

import pandas as pd

from sklearn.model_selection import train_test_split
from sklearn.linear_model import LogisticRegression
from sklearn.metrics import accuracy_score

-
.

datos = pd.DataFrame ({
"horas_estudio": [1,1,2,2,3,3,4,5,6,71,
"tareas": [0,1,0,1,1,2,2,3,3,47,
"aprobado": [0,0,0,0,0,1,1,1,1,1]

})

datos

Vs
-
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|

= datos[["horas_estudio", "tareas"]]
datos["aprobado"]

<
I

Aqui X contiene las variables de entrada y y contiene la clase que queremos predecir.

-
N
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X _train, X_test, y_train, y_test = train_test_split(
X, y, test_size=0.25, random_state=42, stratify=y

Esta separacién permite entrenar con una parte de los datos y verificar después si el modelo
funciona con ejemplos que no vio durante el aprendizaje.

-
N

modelo = LogisticRegression (max_iter=200)
modelo.fit (X_train, y_train)

-
N

pred = modelo.predict (X_test)
acc = accuracy_score (y_test, pred)

print ("Predicciones:", pred)
print ("Accuracy:", round(acc, 2))

-
N

En esta primera experiencia no buscamos una métrica perfecta. Lo importante es verificar
que el flujo funciona y que las etiquetas predichas tienen sentido. Si el modelo produce
aprobado / no aprobado de forma coherente con la légica de los datos, ya hemos dado un
paso importante.

-
-

Prompts de IA generativa para acompanar el ejemplo 1

“Explicame con palabras muy sencillas qué hace un clasificador cuando aprende a decidir
entre aprobado y no aprobado.”

“Revisa este codigo de LogisticRegression y dime paso a paso si estd correcto para
un principiante.”

“Ayidame a redactar una interpretacién corta de las predicciones de un clasificador
binario.”

“;Cudl es la diferencia entre predecir una nota numérica y predecir aprobado / no
aprobado?”

e
-
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Ejemplo guiado 2: prioridad de soporte (alta, media, baja)

Ahora veremos una clasificacién multicategoria. Supongamos que en una mesa de ayuda se registra
el impacto y la urgencia de un caso, y se desea asignar una prioridad: baja, media o alta. La meta es
mostrar que la logica general sigue siendo la misma, aunque ahora la salida ya no tiene dos clases
sino tres.

Impacto Urgencia Prioridad
1 baja
baja
media
media
alta

W W NN~
W N W NN

alta

datos_soporte = pd.DataFrame ({

"impacto": [1, 1, 2, 2, 3, 31,

"urgencia": [1, 2, 2, 3, 2, 31,

"prioridad": ["baja", "baja", "media", "media", "alta", "alta"]
})

datos_soporte

-
N

X2 = datos_soporte[ ["impacto", "urgencia"]]
datos_soporte["prioridad"]

=
N
I

-
(N

X2_train, X2_test, y2_train, y2_test = train_test_split(
X2, y2, test_size=0.33, random_state=42

Vs
(&
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from sklearn.tree import DecisionTreeClassifier

modelo?2 DecisionTreeClassifier (random_state=42)

modelo2.fit (X2_train, y2_train)

-
N\

nuevos_casos pd.DataFrame ({

"impacto": [1, 3],
"urgencia": [2, 3]
1)
pred2 = modelo2.predict (nuevos_casos)

print (pred2)

Vs
-

Si un caso con impacto alto y urgencia alta se clasifica como prioridad alta, la salida parece
coherente. Esa lectura humana sigue siendo muy importante: no basta con ejecutar el c6édigo;
también hay que juzgar si las etiquetas producidas tienen sentido en el contexto del problema.

-
-

Prompts de IA generativa para acompanar el ejemplo 2

“Explicame la diferencia entre clasificacién binaria y clasificacién multicategoria con
ejemplos cotidianos.”

“Ayudame a interpretar por qué un caso de soporte con alto impacto y alta urgencia
deberia salir con prioridad alta.”

“Revisa este codigo de DecisionTreeClassifier y explicame cada bloque con len-
guaje para principiantes.”

“Redéactame una conclusion breve sobre lo que aprendi en un ejercicio de clasificacion

multicategoria.”

Ve
-

Buenas practicas para un primer clasificador

Recomendacion
Usar etiquetas claras
Separar trainy test

Empezar simple

(Por qué importa?

Facilita entender qué significa cada clase y evita confusién.
Ayuda a comprobar si el clasificador funciona fuera de los ejem-
plos de entrenamiento.

Un modelo pequeno y comprensible es mejor para aprender que
uno complejo desde el inicio.
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Interpretar antes de compli- Antes de buscar mas rendimiento, conviene entender qué dicen

car los datos y las predicciones.

Usar IA con criterio La IA generativa debe apoyar la comprensién, no reemplazar el
razonamiento del estudiante.

Mini ruta de trabajo sugerida

= Observar la tabla y describir con palabras qué patrén parece existir.

s Identificar con claridad cuales son las variables de entrada y cual es la etiqueta.
= Separar entrenamiento y prueba cuando sea posible.

= Entrenar el clasificador y revisar las predicciones.

s Escribir una interpretacién breve con lenguaje claro y prudente.

Producto esperado

El producto esperado en esta versiéon de la guia es un notebook corto y ordenado que

contenga dos ejemplos bésicos de clasificacién, al menos una predicciéon nueva en cada caso

y una interpretacién breve sobre el sentido de las etiquetas generadas.

Lista de verificacion

Revision

i,Se reconocié correctamente que la salida del problema era una clase y no un ntiimero?
..Se separaron correctamente las variables predictoras y la etiqueta?

..Se entrend al menos un clasificador binario sencillo?

..Se trabajé también un ejemplo multicategoria?

..Se generaron predicciones nuevas y se interpretaron con palabras sencillas?

i.Se utilizé al menos un prompt de IA generativa para comprender o revisar el
trabajo?

I ([

LEI notebook quedo organizado, limpio y comentado?

Cierre

La clasificacion béasica abre la puerta a muchos problemas reales de inteligencia artificial. En esta
etapa lo mas valioso es comprender el flujo completo: datos de entrada, etiquetas, entrenamiento,
prediccién e interpretacion. Cuando esa légica queda clara, el estudiante esta listo para avanzar
hacia métricas més ricas y anélisis mas finos de errores y aciertos.
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